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IF ( (task=Find(T(1,%))) != NULL)
THEN Select( task)

ELSE IF ( ( task=Find(T( -,J))) != NULL)
THEN Select( task)

ELSE
Select( QUEUE_HEAD )
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TSUBAME?2.5 Thin node
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TSUBAME 2.5 Thin node architecture

CPU Intel Xeon 2.93 GHz (6 cores) x 2
CPU memory 54GiB
GPU NVIDIA Tesla K20X X 3

GPU memory

6GiB
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The Performance Influence of Tile Size

One node

GPU memory size : 5500MiB
Strategy : BylJ-LRU

GFlops

Q00
800
F00
e00
500
400
300
200
100

0

== flop(Gflops)

512 768 1024 1280 1536 1792 2048 2304 2560

O X
Tile Size

31



The Performance Influence of Tile Size
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The influence of the granularity of

Matrix size : 61440

One process

the task

GPU memory size : 5500MiB
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The influence of the granularity of
the task

Matrix size : 122880
Four processes
GPU memory size : 5500MiB

3000
2500 /,
2000 - 5
/ ~B—FIFO-FIFO
1500
FIFO-LRU
=== By|J-FIFO
== By|J-L
1000 % ylJ-LRU
'_/
500
O T T T T T 1
0 500 1000 1500 2000 2500 3000

34



	マルチノード・マルチGPU上の�コレスキー分解に対する�データドリブン手法
	並列プログラミングにおける�データ・ドリブン実行
	SDPARA: ターゲットアプリケーション
	GPGPUとその問題
	モチベーション
	目的と成果
	対象アプリケーション
	コレスキー分解とは何か？
	ブロックコレスキー分解
	コレスキー分解における�データドリブンアプローチ
	MPIベースのデータドリブン実装
	Workerスレッド & Ignitionスレッド
	スレッドフローチャート
	タスク実行パターン
	GPUバッファ
	タスク選択戦略
	タスク選択戦略
	BYIJ戦略
	BYIJ戦略
	BYIJ戦略
	BYIJ戦略
	実験環境
	評価実験
	PCIe通信量
	Weak Scaling
	Strong Scaling
	結論
	ありがとうございました！
	スライド番号 29
	appendix
	スライド番号 31
	スライド番号 32
	The influence of the  granularity of the task
	The influence of the  granularity of the task

